Guia rapido: Construindo um fluxo de trabalho no KNIME para iniciantes
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Learner KNpIME Analytics possuem um né @ especificado. Em alternativa, o né Report HTML
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conectar a diferentes fontes de implementagao. OO. a serem processado's.. A ;alda Tblewrter €M UM arquivo usando o formato proprietario
dados. Table Reader: L& dados de contém os dados originais e as ‘table do KNIME. Este formato inclui toda a
Authongemor  Amazon §3 Comnector CSV Reader um arquivo .table. previses do modelo. ) estrutura do arquivo e é otimizado para espago e
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Excel Reader Excel Reader: Lé o contetido de — estrutura do arquivo, sendo CSV Writer: Escreve a tabela de dados de
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Table Creator
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planilhas em arquivos Excel (XLS,
XLSX). A planilha e as células a
serem lidas podem ser definidas
na janela de configuragao.

otimizados para espago e
velocidade, com maximo
desempenho!

Google Sheets Reader: Lé
dados de um arquivo do
Google Sheets. A
autenticacdo ocorre no site
do Google. As credenciais
nao sdo salvas dentro do
fluxo de trabalho do KNIME.

Table Creator: Permite que os
usudrios criem manualmente
uma tabela de dados em sua
janela de configuragdo como
uma planilha. Células de dados
podem ser copiadas e coladas
na planilha.

Google Sheets
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Nos nés de leitura e escrita, o caminho do arquivo é expresso em relagdo a uma
localizagdo chave
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Transformacao

GroupBy: Agrupa as linhas de uma tabela pelos

String to Date&Time: Converte valores em
Data&Hora. O formato de Data&Hora contido

manualmente ou detectado automaticamente.

Cell Splitter: Divide os valores de uma coluna
selecionada em duas ou mais substrings,
conforme definido por um delimitador. O
delimitador é um caractere definido, como
virgula, espago ou qualquer outro caractere ou

Column Filter: Filtra colunas da tabela de
dados de entrada de acordo com uma regra de

podem ser selecionadas manualmente ou de
acordo com seu tipo, ou com uma expressao

valores Unicos em colunas selecionadas e calcula Partitioning Partitioning: Divide os dados em dois String to Date&Time

didas d - tatisti oo > subconjuntos de acordo com uma estratégia 5= uma coluna de String em valores de
it e sroaci s eatisiens s o0 91902 » ) e amostage. o qrimerte o 5>
funci de J d o para produzir um conjunto de treinamento e nos valores de String pode ser definido
_unC|onad| a SS po eroslasde :jemlmun?s;s?sh ooe um conjunto de teste para treinar e avaliar um 00e
inesperados. Por exemplo, deduplicagéo de linhas. modelo de aprendizado de maquina.
Pivot: Expande a funcionalidade de agregagéo do . . .
n6 GroupBy criando uma tabela de dados de saida Row Filter Row Filter: Filtra linhas da tabela de dados de Cell Splitter

) L entrada de acordo com uma regra de filtragem.

com colunas e linhas para os valores Gnicos nas > =5 » de fil d 9 d 9 > >
colunas de entrada selecionadas. Nota: os valores - car;??m En::igfunr:ap:elzgiz::zzc;nu :r aum fal
Unicos da coluna de agrupamento tornam-se 00e numeros dentro de um intervalo numérico 00e
linhas : sequéncia de caracteres.
Expression: Permite a manipulagdo de dados Column Merger: Compara os valores de duas
linha a linha. Inclui as funcionalidade dos nés counnMerger  COlUN@s com base numa coluna principal e Colum Filter
Rule Engine, Math Formula e String Manipula- numa coluna secundaria definidas antemao. g filtragem. As colunas a serem mantidas
tion, ao realizar operagdes com texto, légica e > mﬂ > 0né gera uma nova coluna onde o valor de > -l- > )
matematica. Também criar a editar expressdes cada linha serd o da coluna principal, se este
com o apoio de inteligéncia artificial, através do 00e ndo estiver em falta; caso contrério, serd ooe
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utilizado o valor da coluna secundaria.

regex que corresponda ao nome da coluna.
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entrada em um arquivo CSV ou em um local
remoto indicado por um URL.

ooe
GoogieSheets  Google Sheets Writer: Escreve a tabela de dados
- de entrada em um arquivo do Google Sheets. A
OO. > |E| autenticagdo ocorre no site do Google. As
credenciais do Google ndo sdo salvas no fluxo de
(o]e] ] trabalho do KNIME.
Send to Tableau Server
Send to Tableau Server: Exporta a tabela de
' dados de entrada para um arquivo ou servidor
Tableau para relatérios.
ooe

Concatenate

Concatenate: Mescla duas ou mais
tabelas de dados verticalmente,

e o aomens *JEgp  emihandocetiasem coinss como
pos . o > mesmo nome. Células em colunas que
configurado na janela de dialogo. 00® néo se sobrepdem sao preenchidas com
valores ausentes.
Joiner: Junta linhas de duas tabelas de
dados com base em valores comuns em - . .
Missing Value Missing Value: Define uma estratégia para

uma ou mais colunas-chave. A saida

» lidar com valores ausentes na tabela de

podesemajingioviera hrcic @, dodo et - s dobamentc e
direita, juncao externa completa ou os todas as colunas ou individualmente para

. o 00e cada coluna.
respectivos antijungdes, podendo ser
dividida em vérias tabelas de saida. String Cleaner: Disponibiliza operagdes

) para limpar e pré-processar dados em

Sorter: Ordena a tabela em ordem SumaClemrer ¢ srmato de texto, como remover caracteres
crescente ou decrescente com base nos > é » indesejados, eliminar espagos em branco,
valores de uma coluna escolhida. Além converter para minusculas, entre outros.
disso, é possivel ordenar com base em 00® Para operacBes mais avancadas,

vdrias colunas.

recomenda-se o uso do n6 Expression.
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Decision Tree Learner: O n6 de
Aprendizado treina uma arvore de decisdo
C4.5 ou CART. A janela de configuragédo
inclui opcdes para poda, parada precoce,
medidas de informagao, valores de
divisdo e mais. Tanto o n6 de Aprendizado
quanto o de Previsdo fornecem uma
visualizagao interativa onde a arvore de
decisdo é exibida junto com a propagagao
dos dados de entrada.

K-Means: O nimero de clusters deve ser
definido antes da execugéo do né. Este n6
constréi os clusters. O né de Cluster
Assigner encontra o cluster mais préximo
e o atribui a linha de dados de entrada.
Sendo um algoritmo ndo supervisionado,
este par de nés ndo segue o esquema
classico Learner - Predictor.

Logistic Regression Learner: O né de
Aprendizado treina um modelo de
regressao logistica para prever valores-alvo
categoricos. A janela de configuragéo inclui
opgdes para o solucionador, escolha de

00@® caracteristicas de entrada, fungdes de
regularizagdo para evitar overfitting, e mais.
Scorer Scorer: Calcula varias medidas de
> desempenho, como acurdcia, F1-score,
» ou Kappa de Cohen, para quantificar a
li m classifi r.
000 qualidade de um classificado
nmericScorr ~ NUMeric Scorer: Calcula vérias medidas
de erro numérico, como erro quadratico
»  médio, erro absoluto médio, ou R?, para
quantificar a qualidade de um modelo
00e preditivo numérico.
ROC Curve: Exibe a curva ROC (Receiver
Operating Characteristic) de um
06 Curve classificador trabalhando em um problema
de classe binéria. Uma das duas classes é
arbitrariamente escolhida como a classe
00® positiva, e a curva ROC é construida com

base nas probabilidades/escores
produzidos para essa classe no conjunto
de dados de entrada.

Integragdes com muitas ferramentas de andlise de dados
open source também estao disponiveis. Algumas
utilizam a interface GUI dos nés do KNIME (H20, Weka,
Keras, Spark MLIib). Outras oferecem nds com um
ambiente de desenvolvimento para scripting e depuragé@o
(R, Python, Java).

Resources

+ KNIME Press: Acesse diversos livros de
ciéncia de dados e outros guias rdpidos em
knime.com/knimepress, incluindo tépicos
para iniciantes e avancados.

+ KNIME blog: Tépicos envolventes,
desafios, noticias da industria e nuggets de
conhecimento em knime.com/blog.

+ Self-paced courses: Faga nossos cursos
online gratuitos e autoguiados para
aprender sobre anélise de dados,
engenharia de dados ou ciéncia de dados
com KNIME (com exercicios praticos) em
knime.com/learning.

+ KNIME Community Hub: Armazena, cria
versoes, automatiza e permite colaborar
em fluxos de trabalho privados, ou explora
e partilha fluxos de trabalho publicos com
a KNIME Community em hub.knime.com.

+ KNIME Forum: Junte-se a nossa
comunidade global e participe de
conversas em forum.knime.com.

+ KNIME Business Hub: Para colaboragédo
em equipe, automacao, gerenciamento e
implantagao, confira o KNIME Business
Hub em knime.com/knime-business-hub.
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Amplie seus conhecimentos sobre o KNIME com nossa colegao de livros da KNIME Press. Para usuarios iniciantes e avangados, até aqueles interessados em topicos especificos como detecgao de topicos, mistura
de dados e solugdes classicas para casos de uso comuns usando a Plataforma KNIME Analytics - ha algo para todos. Disponivel para download em www.knime.com/knimepress.
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Necessita de
ajuda?
Entre em contato!
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